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B PENDAHULUAN (@ METODOLOGI i

Model penelitian ini menggunakan Vector Autoregression (VAR) - Generalized Autoregressive Conditional
Latar Belakang Heteroskedasticity (GARCH) mengkaji bagurmana Konflik yang terjadi di Rusia dan Uk
Kebutubon energy khuosusnya minyak don makanan adolah dua komedites vang sangat diperlukan baik untuk
masyurakat, mndustry, maupun pemenntahen karena i menyangkut kelangsungan hidup masyarakat dan negara, Oleh
karena it jika terjadi krisis energy atau pangan, maka implikasinya sangat mercsahkan baik masyarakat, industry,
maupun pemerintahan, Banyvak factor yang menyebabkan terjadinya krisis energy dan pangan, disntaranya disebab
adanya Konflik antar negara, peperangan, dan pandemic seperti pandemic COVID-19 yang laly

ina terhadap inflasi
energy dan inflasi makanan di Eropa, Date yeng digunakan adalah data inflasi energy dan inflasi makanan di
Eropa dari tahun 2022 sampai tahun 2025, data diperoleh dari website hitps:/fourworldindata.org/

1. Augmented Dickey-Fuller (ADF) Test
Masalah

Bagaimana membangun model dan peramalan untuk data inflasi energy dan inflasi makanan (food) untuk kasus di
negara eropa (Euro community) di era Konflik Rusia dan Ukraina,

AXt =+ ap + BXey + B nlXe s e
2, Penentuan Lag Optimum
Ditentukan menggunakan kriteria Akaike Information Criterion (A1C).

Tujuan 3.Model Vector Autoregressive (VAR)
Penclitian ini bertujuan untuk membangun model dan peramalon terbaik untuk data inflasi Energy dan Inflasi mokanan

cgara crope pada muss Konflik Rusia den Ukraina dengan menggunukan pendekotan Analisis Multivariate Time Xp = Yo+ DXy = 0%y ~BpXy_p-e
_ 4, Granger Causality
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HASIL 5. Multivariatle GARCH Model
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Model VAR(3) - ARCH(1):

INFE_ | - _1'0-' Muodel terbaik untuk data inflasi energi dan inflasi makanan (food) untuk kasus di negara eropa
1 b : ;‘ i 0.3 . | (Euro community) di era Konflik Rusia dan Ukraina adalah model VAR(2)-ARCH(1)
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Granger Causality:

Gambar 2. Model VAR(3) - ARCH(1 Gambar 3. Prediks! Error Normality untuk Inflasi Energi, (b) !,Jl slalm_llk untuk menguji hlpu[t_:s_lh' nol _bahwg inflasi h:ln'ga pangan di zona i-:_uru dlpcr_lgumhl oleh
i 2. Mol V) L] Predikesi Error Narmality untuk Inflasi Makanan informasi data masa lalunya sendiri dan tidak dipengaruhi oleh informasi inflasi energi di zona Euro,
oy i e T T dengan hasil uji Chi-Square = 23,32 dan nilai P < 0,0001. Dengan demikian, hipotesis nol ditolak.

Disimpulkan bahwa gejolak inflasi food di Euro pada masa conflict Rusia-Ukraina dipengaruhi

A P " J i Ly 7 secara signifikan oleh informasi masa lalu dari inflasi energy dan dipengaruhi oleh informasi inflasi
T B 1T, -~ food masa lalu.
i Allle AL Peramalan:
W crpeall e Bari o ety B : . | hasil peramalan untuk 18 bulan kedepan menunjukkan inflasi energi memiliki tren menurun
w sedangkan inflasi makanan akan cenderung stabil.
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